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Objetivos

Contenidos

El objetivo prioritario de esta asignatura es que el-alumno adquiera los
fundamentos conceptuales y practicos paradlevar a cabo analisis-de 'datos
cualitativos multivariantes mediante software de aplicacion especifico.

Es conveniente que el alumno-haya cursado/lasiasignaturas relacionadas
con Modelos Lineales y Técnicas Multivariantes |

€G10-AD1

CE9-ADL,'CE11:AD2, CE12-AD2, CE14-AD2, CE21-AD1 y CE24-AD1

El objetivo prioritario de esta asignatura es que el/alumno’adquiera los
fundamentos conceptuales y practicos para llevar a cabo analisis de datos
categoricos multivariantes mediante software de aplicacion especifico.

TEMA:1PRELIMINARES

TEMA 2:-MEDIDAS DE ASOCIACION

2.1 ESCALA'NOMINAL

Medidas de asociacion paratablas 2x2;/Coeficiente Phi, Riesgo
relativo, Razén de/productos cruzados (odds ratio)

Medidas de'asociacion para‘tablas’ixd: Coeficiente de contingencia,
V de Cramer, Lambdas, Tau?y-de-Geodman+y Kruskal y
Coeficiente de incertidumbre

El Coeficiente Kappa

2.2 ESCALA ORDINAL

CoeficientesfGamma, Tau-by.Fau-c de Kendall y D de Sommers
2.3-ESCALA DE INTERVALEO O DE RAZON

Coeficiente Eta

Coeficientes de correlacion de Pearson y de Spearman

2.3 ANALISIS ESTRATIFICADO EN TABLAS 2x2

TEMA 3: MODELOS LOGLINEALES
3.1 FORMULACION DEL PROBLEMA
El modelo saturado para dos variables



Evaluacion

Bibliografia

El modelo saturado general

Otros tipos de modelos

3.2 EL MODELO SATURADO

Célculo de los efectos

Bondad del ajuste, prueba de los k efectos y prueba de asociacion
parcial

3.3 EL MOPELO JERARQUICO: EL METODO BACKWARD

TEMA 4: MODELOS.DE RESPUESTA PROBIT

4.1 FORMULACION DEL PROBLEMA

4.2 ESTIMACION DE LOS PARAMETROS

4.3 PRUEBA DE BONDAD.DE AJUSTE.JI=CUADRADO

4.4 PRUEBA DE PARALELISMQ PARA'GRURPOS

4.5 ESTIMACION DE A.DOSIS NECESARIA PARA OBTENER UNA
DETERMINADA PRORORCION DE RESPUESTA

TEMA 5: REGRESION LOGISTICA*BINARIA

5.1 FORMULACION DEL PROBLEMA

5.2 VARIABLE-CUALITATIVASEN LA'REGRESION LOGISTICA
5.3 SELECCION DE LAS VARIABLES

5.4 ESTIMACION DE LOS PARAMETROS

5.5 BONDAD DEL-AJUSTE

5.6-CLASIFICACION-DE LLOS INDIVIDUOS

5.7 PREDICCION

Se.utilizara-el-procedimiento,de evaluacién-Continua exclusivamente para
aquellos alumnos que asistana las'clases'de practicas.

Estos alumnos podrén realizar trabajos mediante software de aplicacion
especifico y ser evaluados por ellos.

La nota final'tendra.en cuenta tanto la evaluacién continua como la
prueba final.”Se calculara coma el maximo entre:

a) La calificacion-de la prueba/final.

b) La media ponderada de la evaluacion continua y la prueba final, siendo
el peso de-la evaluacién continua de al menos el 35%.

En todo caso; si se podra superar la asignatura mediante el
procedimiento-de-evaluacion continua.

Cualquier alumno podra presentarse al examen final, siendoda valoracion
del'mismo el 100% de su notafinal.
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